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 •  Многоуровневое представление и мера различия образов

• Многоклассовая модель распознавания и задача исследования

  •  Решающий а

2. Содержание доклада 

  

                   
                  

лгоритм на основе стратегии иерархического поиска

  •  Оценки вероятности ошибок и вычислительной сложности алгоритма

  •  Экспериментальные результаты 

   (ROC-кривые, характеристики AUC и зависимости вероятности ошибок       

    от вычислительной сложности решающего алгоритма) 

  •  Результаты  и  выводы
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3. Представление образов с многоуровневым разрешением  
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       4. Примеры древовидных представлений    
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5. Многоуровневая мера различия образов        

l

s s

l
r n n n

l l
r

n

uv

 l  

w

x X x X

r rx x x x

 






















  






    





 







1

1

2 2

1

2 2

1

1

ˆ ˆ / 2

ˆ

ˆ где  0 : 1   нормированные веса примитивов;  метрика L1

                    :       

ˆ( , )

ˆ( , )

{ { }

l

l

n n n n n

n n n

n n

l l

n

l l
z

n

m
i ij j

w

w z z

w w

u u v v

y y

x x

x x

X X xОбучающее множество

   

 



 



 














 



 



1

:  : 

: 

1 1

1 1

1

1

ˆСреднее различие   -го уровня образов из  относительно     :  

                 

   

}

ˆ ˆ ˆ ˆ( ) ( , ),     ( ) ( , )

ˆ ˆ( ) ( , )

i

l l

l

c
i s

l l l l l l
r r uv uv

l l l
z z

l   

x x X x x X

x x X

X X

X

X x X

Мера

X

x x x x x x

x x x

 

  
  

ˆ     и     :

                 
ˆˆ ˆ( , )( , ) ( , )

ˆ  ( , )
ˆ ˆ ˆ( ) ( ) ( )

l ll l l l
l uvr z

l l l
r uv z

 l

d

различия образов x x уровня 

x xx x x x
x x

x x x



6. Тестовый источник
Источники изображений:
число изображений: 2800
число классов: 90

подписи: 40 объектов по 20 реализаций

жесты руки: 25 объектов по 40 реализаций

лица: 25 объектов по 40 реализаций
TPR (True Positive Rate) − доля правильно распознанных объектов positive классов,     LOO
FPR (False Positive Rate) − доля ошибок для объектов zero класса, Leave-One Class-Out
По L=12 -му уровню меры
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                            7. Модель классификатора  
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8. Тестовый источник

Источники изображений:
число изображений: 2800
число классов: 90

подписи: 40 объектов по 20 реализаций

жесты руки: 25 объектов по 40 реализаций

лица: 25 объектов по 40 реализаций

TPR (True Positive Rate) − доля правильно распознанных объектов positive классов,     LOO
FPR (False Positive Rate) − доля ошибок для объектов zero класса, leave-one Class-out
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12. Тестовый источник

Источники изображений:
число изображений: 2800
число классов: 90

подписи: 40 объектов по 20 реализаций

жесты руки: 25 объектов по 40 реализаций

лица: 25 объектов по 40 реализаций

Зависимость ошибки ((1-TPR)+FPR)/2 от сложности (LOO + Leave-One Class-Out)



 В пространстве представлений образов с многоуровневым разрешением 
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                        13. Результаты  и  выводы 



классовый ( метрический классификатор по критерию голосования наборов 

         эталонов по классам, который допускает отказ от классификации.  
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талонов по классам с многоуровневым разрешением, 

         предложен решающий алгоритм на основе параметрической стратегии сужения 

         зоны поиска решения на последовательных уровнях разрешения. 

        Эффективность классификаторов с различными наборами эталонов 

         продемонстрирована сравни -кривыми и зависимостями 

         "ошибка-сложность", полученными для состав

тель

ного источн
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          и подписей.

  

  

 


