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Задача: автоматическая разметка смысловых ошибок в сочинениях ЕГЭ 
по русскому яз., литературе, истории, обществознанию, английскому яз.
Период: декабрь 2019 — июнь 2022, три цикла испытаний.
Призовой фонд: ₽100М русский язык  +  ₽100М английский язык
Типов ошибок: 152
(р:70  л:16  о:23  и:20  а:23)
Подтипов ошибок: 236
(р:112  л:19  о:29  и:26  а:50)
Помимо выделения ошибок,
надо давать их объяснения.

ФАКТИЧЕСКАЯ ОШИБКА
автор высказывания А.Франц

В своем высказывании «Если человек зависит от природы, 
то и она от него зависит» Д. Мережковский говорит
о необходимости защиты природы.

ЛОГИЧЕСКАЯ ОШИБКА
тезис не обоснован

http://ai.upgreat.one/participants/datasets/
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Сравнение двух разметок:

http://ai.upgreat.one/participants/datasets/


Оценивание алгоритмической разметки
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• В основе методики — парное сравнение разметок текста: 
«алгоритм ↔ эксперт»,   «эксперт-1 ↔ эксперт-2»

на основе оптимального сопоставления их элементов
• Вводятся меры согласованности пары разметок Cn(A,B),  n = 1,…,N
• Вводится их средневзвешенная согласованность Сon(A,B)
• СТАР  (Средняя Точность Алгоритмической Разметки) 

— средняя по выборке Сon(A,Е) разметок алгоритма A и эксперта E
• СТЭР  (Средняя Точность Экспертной Разметки) 

— средняя по выборке Сon(Е1,Е2) разметок двух экспертов, E1 и Е2

• ОТАР = СТАР / СТЭР, если больше 100%, то модель лучше экспертов



Критерии согласованности разметок

6

Оптимальное сопоставление элементов разметок A и B

Критерии (числовые величины от 0 до 1; чем выше, тем лучше):
C1 = доля фрагментов, для которых найдено сопоставление
C2 = точность наложения сопоставленных фрагментов
C3 = точность совпадения тегов сопоставленных фрагментов
C4 = точность совпадения связей сопоставленных фрагментов
C5 = точность совпадения затекстов сопоставленных фрагментов



Контент-анализ: обобщение и автоматизация
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Обобщённый контент-анализ — четыре базовые операции с текстом:
1) выделить фрагмент
2) классифицировать (тегировать) фрагмент по рубрикатору
3) связать несколько фрагментов
4) дать комментарий (затекст) к фрагменту или связи

Цель — автоматизировать контент-анализ больших текстовых массивов 
по небольшим размеченным корпусам, в любой предметной области
Три задачи построения обучаемой модели разметки:

1) разработка рубрикатора и инструкций разметчика
2) дообучение большой языковой модели по разметке
3) оценивание качества, сравнение и выбор моделей



Разметка текста: обобщённый контент-анализ

Разметка состоит из элементов
Элемент разметки — несколько взаимо-
связанных фрагментов, затекстов и тегов
Теги (классы) выбираются из рубрикатора
Фрагмент задаётся началом и концом, 
может иметь один или несколько тегов:

Затекст — комментарий, объяснение, 
дополнительная информация и т.п., 
может иметь один или несколько тегов   
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Инструмент разметки     https://markup.mlsa-iai.ru
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Экспертные модели проверки сочинений 2022

стр. 2  из 4

Грамматика и пунктуация
• Адаптация GECToR в RuGECToR [1]
• Набор регулярных выражений [2]

Проверка фактических ошибок
• Алгоритм FEVER для каждого “высказывания”: 

○ выделение фактов – BERT класс. предложений
○ поиск кандидатов документов – bm25
○ поиск релевантных фрагментов – LaBSE
○ верификация фрагментов – BERT класс

Проверка логических ошибок
• Классификация абзацев на связность – NLU BERT
• Проверка логической последовательности предложений – QA-
BERT

Выделение смысловых блоков 
• Классификация токенов на смысловые блоки BI-
notation на основе BERT-CRF модели

Проверка речевых норм
• Регулярные выражения и ручные правила
• BERT-CRF: классифицируют сложные 
лексические нарушения

Генерация пояснений и комментариев
• Каждая ошибка – тег исправления, для которого 
ставится в соответствие пояснение и комментарий

[1] I. A. Khabutdinov, A. V. Grabovoy, et al. Rugector: Rule-based neural network model for russian language grammatical error correction. Programming and Computer Software, 50(4):315–321, 2024.

[2] LanguageTool: https://github.com/languagetool-org/languagetool

https://github.com/languagetool-org/languagetool


Развитие моделей проверки сочинений 2025
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Грамматика и пунктуация
• Адаптация GECToR в RuGECToR [1]
• Набор регулярных выражений [2]
• LLM агенты анализа текста

Проверка речевых норм
• Регулярные выражения и ручные правила
• BERT-CRF: классифицируют сложные 
лексические нарушения

Проверка фактических ошибок
• Алгоритм FEVER для каждого “высказывания”: 

○ выделение фактов – BERT класс. предложений
○ поиск кандидатов документов – bm25
○ поиск релевантных фрагментов – LaBSE
○ LLM агенты анализа текста [3]

Выделение смысловых блоков 
• Классификация токенов на смысловые блоки BI-
notation на основе BERT-CRF модели
• LLM агенты анализа текста

[1] I. A. Khabutdinov, A. V. Grabovoy, et al. Rugector: Rule-based neural network model for russian language grammatical error correction. Programming and Computer Software, 50(4):315–321, 2024.

[2] LanguageTool: https://github.com/languagetool-org/languagetool
[3] A. Voznyuk, G. Gritsay, A. Grabovoy. Advacheck at SemEval-2025 Task 3: Combining NER and RAG to Spot Hallucinations in LLM Answers. Proceedings of the 19th IWSE (SemEval-2025).

Генерация пояснений и комментариев
• Каждая ошибка – тег исправления, для которого 
ставиться в соответствие пояснение и комментарий
• LLM для генерации пояснений на основе тегов

Проверка логических ошибок
• Классификация абзацев на связность – NLU BERT
• Проверка логической последовательности предложений – QA-
BERT
• LLM агенты анализа текста

https://github.com/languagetool-org/languagetool


Использование методологии разметки текстов 

стр. 4  из

● Формализация метода оценки сменила задачу проверки сочинения на задачу разметки текста:

a. решение задачи комплексной оценки сочинения ЕГЭ

b. декомпозиция задачи и сбор результата для комплексной оценки

● LLM с заданными правилами разметки текста:

a. задает контракт взаимодействия с LLM (формат входа-выхода)

b. уменьшает вероятность галлюцинаций, задав рамки ответа модели

c. является частью входных данных, которые определяет работу модели
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Критерии согласованности для пар экспертных разметок
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1. Широкое распределение значений указывает на расхождение оценок экспертов.
2. Субъективность задачи разметки эссе и необходимость использования специальных метрик согласованности. 
3. При отсутствии "истинной" разметки важно учитывать не абсолютную точность, а степень согласия между экспертами.
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Критерии согласованности пар алгоритм-эксперт

стр. 6  из

1. Алгоритм показывает схожее с человеком качество разметки.
2. Алгоритм демонстрирует более значительный разброс.
3. Указывает на то, что хотя алгоритм эффективен, есть случаи, когда он либо извлекает неправильные фрагменты, либо не может 

последовательно идентифицировать некоторые ошибки.
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Показатели качества модели в рамках конкурса ПРО//ЧТЕНИЕ

стр. 7  из

1. RMA: в среднем алгоритм имеет такую же точность, как и эксперты между собой, но встречаются крайние случаи — как превосходства 
алгоритма, так и его слабости.

2. AMA: высокие значениях точности, однако небольшое смещение к низким значениям указывает на отдельные случаи, где алгоритм 
работает с неоднозначностью. 

3. Эти результаты подтверждают, что алгоритм в целом сравним с экспертами, но есть возможности для улучшения.
4
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